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Resumo: Este projeto apresenta uma solução de auditoria assistida por Inteligência Artificial (IA), utilizando o Modelo de Linguagem 

Grande (LLM) LLama 3, em ambiente offline, visando garantir a segurança de dados sensíveis e atender às exigências da Lei Geral de 

Proteção de Dados (LGPD). A ferramenta desenvolvida usa prompts personalizados para adaptar o modelo às demandas específicas 

dos auditores, proporcionando maior flexibilidade no processo. As ferramentas adotadas são de código aberto, garantindo 

acessibilidade e personalização para diferentes cenários de auditoria. O estudo explora aplicações práticas, como análise de dados em 

Excel e PDF, cálculo de indicadores financeiros e identificação de anomalias contábeis, áreas em que o modelo se mostrou eficaz para 

melhorar a precisão e a eficiência do processo. Além disso, o uso em ambiente offline oferece maior segurança no tratamento de dados 

financeiros e contábeis, protegendo as informações contra possíveis vazamentos. A viabilidade técnica, econômica, operacional e legal 

foi analisada cuidadosamente. Os resultados indicam que os riscos associados à implementação são baixos, com um retorno positivo 

em termos de eficiência e precisão nas auditorias. A ferramenta permite a adaptação contínua do modelo por meio de ajustes feitos 

diretamente pelos auditores, garantindo que a solução permaneça alinhada às necessidades específicas do contexto. Este projeto 

representa um avanço significativo no campo da auditoria, integrando IA de forma prática e segura, com potencial para transformar a 

execução de auditorias em empresas de diversos portes. 

 

Palavras-chave: Auditoria. Inteligência artificial. Modelos de linguagem grandes. Segurança de dados; Ajuste fino. 

 

Abstract: This project presents an Artificial Intelligence (AI)-assisted auditing solution, utilizing the Large Language Model (LLM) 

LLama 3, in an offline environment to ensure the security of sensitive data and comply with the General Data Protection Law (LGPD). 

The developed tool uses personalized prompts to adapt the model to the specific needs of auditors, providing greater flexibility in the 

process. The tools adopted are open-source, ensuring accessibility and customization for different auditing scenarios. The study 

explores practical applications, such as data analysis in Excel and PDF, financial indicator calculations, and the identification of 

accounting anomalies, areas in which the model has proven effective in improving the accuracy and efficiency of the process. 

Additionally, the offline use offers greater security in handling financial and accounting data, protecting the information from potential 

leaks. The technical, economic, operational, and legal feasibility was carefully analyzed. The results indicate that the risks associated 

with implementation are low, with a positive return in terms of efficiency and accuracy in audits. The tool allows for continuous model 

adaptation through adjustments made directly by auditors, ensuring the solution remains aligned with the specific needs of the context. 

This project represents a significant advance in the field of auditing, integrating AI in a practical and secure way, with the potential to 

transform audit execution for companies of various sizes. 

 

Keywords: Auditing. Artificial intelligence. Large language models. Data security. Fine-tuning. 
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1 Introdução 

 

A auditoria contábil, tradicionalmente marcada por processos manuais e demorados, 

tem sido profundamente impactada pela adoção de tecnologias de inteligência artificial (IA). 

Especificamente, os Modelos de Linguagem de Grande Escala (Large Language Models - 

LLMs), como o GPT-4, o LaMDA e o LLama, emergiram como ferramentas poderosas para a 

otimização de tarefas auditivas. Esses modelos, treinados para compreender e gerar linguagem 

natural, têm o potencial de transformar os processos de auditoria, aumentando a precisão e a 

eficiência em tarefas como a análise de dados financeiros e a detecção de anomalias 

(Bommasani et al., 2021). No entanto, como discutido por Mökander et al. (2023), apesar dos 

benefícios que os LLMs trazem à auditoria, a sua utilização apresenta desafios éticos e sociais 

significativos. 

Sarker (2024) destaca que, embora os LLMs tenham grande potencial para aplicações 

em diversos setores, incluindo finanças e auditoria, é necessário considerar as implicações de 

confiança e responsabilidade ao implementar esses modelos. Além disso, a rápida evolução 

tecnológica dos LLMs exige uma revisão constante para garantir que a utilização dessas 

tecnologias se alinhe com as melhores práticas de IA responsável. Portanto, a auditoria precisa 

incorporar não apenas os avanços técnicos, mas também as preocupações com privacidade, 

transparência e mitigação de riscos. 

Diante desse cenário, o presente projeto propõe o desenvolvimento de uma solução de 

auditoria assistida por IA, que utiliza modelos de linguagem ajustados (fine-tuning) para tarefas 

específicas da auditoria. O objetivo é oferecer uma ferramenta que, além de garantir a eficiência 

e precisão dos processos, assegure que os dados sensíveis permaneçam protegidos em 

ambientes controlados, como sistemas offline. A personalização dos prompts e o uso de técnicas 

de aprendizado conversacional são explorados para criar um ambiente de auditoria mais seguro 

e eficaz (Ouyang et al., 2022; Wei et al., 2022). 

Este projeto busca, portanto, integrar os avanços da IA aos princípios fundamentais da 

auditoria, oferecendo uma solução que atenda tanto às demandas técnicas quanto aos requisitos 

legais e éticos. 
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2 Fundamentação teórica 

 

2.1 Modelos de Linguagem de Grande Escala (LLMs) e o Impacto na auditoria 

 

A auditoria contábil tradicionalmente se baseia em métodos manuais e revisões 

detalhadas de documentos, o que torna o processo demorado e suscetível a erros humanos. No 

entanto, a utilização de LLMs tem ganhado grande destaque, uma vez que esses modelos 

apresentam desempenho excepcional em diversas tarefas (Bommasani et al., 2021). Eles estão 

revolucionando a maneira como as auditorias são conduzidas, permitindo análises mais rápidas 

e precisas de grandes volumes de dados. 

Pesquisas recentes indicam um aumento significativo no uso de modelos de aprendizado 

profundo em auditoria, especialmente em demonstrações contábeis (Dong et al., 2024; Freitas 

et al., 2024; Hillebrand et al., 2022a; Hillebrand et al., 2022b; Schreyer et al., 2020; Schultz & 

Tropmann-Frick, 2020; Vasarhelyi et al., 2023). Esses modelos têm se mostrado eficazes em 

tarefas como testes de lançamento contábil, análise de notas explicativas e amostragem de 

auditoria. Além disso, eles despertam crescente interesse por seu desempenho excepcional em 

áreas como compreensão de linguagem natural, visão computacional, geração de código, 

resolução de equações e até mesmo a elaboração de provas matemáticas. 

Os LLMs são caracterizados pela capacidade de aprendizado a partir de vastas 

quantidades de dados textuais, utilizando esses dados para gerar respostas e insights com base 

em padrões linguísticos (Schreyer et al., 2020). Na auditoria, isso significa que os LLMs podem 

automatizar a análise de demonstrações financeiras, identificar anomalias e gerar relatórios de 

maneira eficiente. Esses modelos permitem a transformação de tarefas repetitivas e demoradas 

em processos automatizados e otimizados, liberando os auditores para se concentrarem em 

decisões mais estratégicas e complexas. 

Com o uso adequado, os LLMs oferecem soluções práticas para os desafios enfrentados 

por auditores ao lidar com grandes volumes de dados, aumentando a precisão e reduzindo o 

tempo necessário para concluir auditorias (Vasarhelyi et al., 2023). Além disso, sua 

flexibilidade para aprendizado contínuo possibilita a adaptação a diferentes contextos de 

auditoria, o que amplia ainda mais seu potencial de aplicação em diversos setores e 

regulamentações (Dong et al., 2024). 

 

2.2 Personalização de LLMs para auditoria 

 

Uma das principais vantagens dos LLMs é sua adaptabilidade, permitindo que sejam 

personalizados para tarefas específicas por meio do ajuste fino (fine-tuning). Esse processo de 
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personalização possibilita que os modelos atendam a requisitos específicos de setores como a 

auditoria, onde a precisão e a integridade dos dados são fundamentais (Dong et al., 2024). Com 

o ajuste fino, os auditores podem configurar os LLMs para analisar determinados tipos de dados 

e fornecer insights altamente relevantes (Chen et al., 2021). 

Um prompt é uma instrução ou pergunta fornecida ao LLM, que guia o modelo a gerar 

uma resposta específica ou realizar uma tarefa. No contexto de auditoria, os prompts podem ser 

elaborados para direcionar o modelo a analisar lançamentos contábeis, identificar anomalias 

financeiras ou verificar a conformidade com regulamentos (Vasarhelyi et al., 2023). Ao adaptar 

os prompts para tarefas específicas, os auditores podem utilizar os LLMs de forma mais 

eficiente, maximizando a precisão e a relevância das respostas fornecidas pela IA. 

Estudos sugerem que a personalização dos prompts, que orientam a geração de respostas 

pelos LLMs, aumenta significativamente a qualidade dos resultados (Longpre et al., 2023). Em 

auditorias, isso pode incluir desde a análise de lançamentos contábeis até a detecção de fraudes, 

utilizando prompts cuidadosamente elaborados para orientar o modelo a seguir os princípios 

fundamentais da auditoria - como objetividade, precisão e integridade dos dados. 

 

2.3 Proteção de dados e segurança no uso de IA em auditoria 

 

A auditoria envolve o manuseio de dados altamente sensíveis, o que torna a segurança 

da informação uma prioridade. A Lei Geral de Proteção de Dados (LGPD) no Brasil estabelece 

diretrizes claras para o tratamento de dados pessoais, exigindo que as informações sejam 

processadas de maneira que garanta sua segurança e confidencialidade (Sebastian, 2023). O uso 

de LLMs em auditoria traz consigo o risco de exposição de dados quando esses modelos são 

operados em nuvens públicas ou plataformas de terceiros. Para mitigar esses riscos, propõe-se 

a utilização de IA localmente, em sistemas offline, onde os dados possam ser processados 

internamente, sem a necessidade de transferência para ambientes externos. 

Essa abordagem não só atende às exigências da LGPD, como também permite o uso de 

técnicas avançadas de IA, como o aprendizado por instrução e a geração de pensamento em 

cadeia (chain-of-thought - CoT) para manter a eficiência sem comprometer a segurança dos 

dados (Wei et al., 2022). 

Wei et al. (2022) explicam que a geração de pensamento em cadeia (CoT) é uma técnica 

que permite aos LLMs seguirem uma sequência lógica de raciocínio para resolver problemas 

mais complexos, em vez de gerar respostas imediatas baseadas em um único passo. Na prática, 

o CoT simula o processo de raciocínio humano, onde o modelo desmembra uma questão em 

https://periodicos.uninove.br/index.php?journal=iptec
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subetapas, chegando a uma solução final de forma mais estruturada e confiável. Em auditoria, 

essa técnica pode ser usada para detectar fraudes e anomalias financeiras ao analisar múltiplas 

camadas de dados com maior profundidade e precisão (Dong et al., 2024). 

Com essas técnicas, as empresas podem aproveitar os benefícios da IA para otimizar 

seus processos de auditoria, ao mesmo tempo em que garantem que as informações 

confidenciais estejam devidamente protegidas. 

 

2.4 Implicações éticas e desafios legais no uso de IA na auditoria 

 

Embora os LLMs ofereçam uma gama de benefícios, seu uso também apresenta desafios 

éticos e legais que precisam ser considerados. A capacidade desses modelos de tomar decisões 

com base em grandes volumes de dados levanta questões sobre a transparência e a 

responsabilidade no processo de auditoria. Os auditores devem manter uma supervisão 

cuidadosa dos resultados gerados pela IA, assegurando que não haja vieses e que as decisões 

tomadas estejam de acordo com os padrões éticos da profissão (Kok, 2023). 

Além disso, é fundamental garantir a conformidade com regulamentações como a 

LGPD e o GDPR (Regulamento Geral de Proteção de Dados da União Europeia), que impõem 

diretrizes rígidas para o manuseio de dados pessoais. As soluções de IA devem ser 

desenvolvidas de forma a garantir a conformidade com essas leis, além de proteger a integridade 

dos dados processados durante o processo de auditoria (Sebastian, 2023). 

 

3 Metodologia 

 

Esta pesquisa adota uma abordagem mista, combinando o desenvolvimento de uma 

solução tecnológica de auditoria assistida por IA com a aplicação de testes práticos em um 

ambiente simulado. O processo metodológico foi organizado em três fases principais: 

desenvolvimento da ferramenta, personalização por meio de prompts e ajustes finos, e testes 

empíricos. 

 

3.1 desenvolvimento da ferramenta de auditoria assistida por IA 

 

O desenvolvimento desta ferramenta de auditoria assistida por IA utilizou 

exclusivamente ferramentas open source, garantindo flexibilidade e acessibilidade ao projeto. 

Três principais ferramentas open source foram integradas para a construção desta solução: i) 

LLama 3: O modelo de LLM utilizado neste projeto. Ele serve como a base de processamento 

de linguagem natural para as tarefas de auditoria, com a possibilidade de trocar para outros 
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LLMs, dependendo da necessidade. ii) LM Studio: Um software responsável por executar o 

modelo LLM localmente, sem necessidade de conexão com a internet, garantindo maior 

segurança e conformidade com a Lei Geral de Proteção de Dados (LGPD), uma vez que os 

dados sensíveis não são transmitidos para servidores externos. iii) Anything LLM: Software 

usado para leitura de arquivos em formatos como Excel, Word e PDF, utilizando o modelo 

LLM para processar e interpretar esses documentos dentro do contexto de auditoria. 

Todas essas ferramentas foram escolhidas não apenas por serem gratuitas e de código 

aberto, mas também por sua facilidade de uso, eliminando a necessidade de conhecimento 

avançado em programação para utilizá-las. Essas ferramentas open source permitem a 

flexibilidade na adaptação do modelo e nas operações realizadas, contudo, elas ficam limitadas 

à versão que estiver instalada no momento da implementação. Ou seja, a funcionalidade e os 

recursos disponíveis dependem diretamente da versão específica instalada de cada uma dessas 

ferramentas no sistema. A Figura 2 ilustra a estrutura de integração dessas ferramentas no 

desenvolvimento da solução. 

 

Figura 1 

As Ferramentas do Modelo Proposto 

 
Fonte: Elaborado pelos autores (2024). 

 

3.2 Personalização por meio de prompts e aplicação do ajuste fino 

 

Os prompts, que são instruções textuais fornecidas ao modelo de IA, foram 

desenvolvidos com base nos princípios fundamentais da auditoria, como objetividade, precisão 

e integridade, com o objetivo de resolver problemas práticos específicos da auditoria. Esses 

prompts orientaram o sistema em tarefas como a análise de lançamentos contábeis, a 

identificação de anomalias financeiras e a verificação de conformidade regulatória. Durante o 
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desenvolvimento, os prompts foram refinados iterativamente, com base no desempenho do 

modelo, garantindo que a ferramenta fosse adequada às necessidades práticas da auditoria. 

Além da criação dos prompts, foi realizado o ajuste fino (fine-tuning) para personalizar 

o modelo de LLM e adaptá-lo a tarefas específicas. Esse ajuste fino foi aplicado para ensinar o 

modelo a realizar tarefas críticas de auditoria, como: i) Identificação de potenciais anomalias 

em dados contábeis específicos, ensinando ao modelo a identificar anomalias tanto locais 

quanto globais. ii) Cálculo de indicadores financeiros, instruindo o modelo a interpretar dados 

contábeis e gerar cálculos precisos para margens de lucro bruto, operacional e líquido. iii) 

Criação de planos de trabalho detalhados, alinhados aos objetivos de auditoria e ajustados a 

diferentes contextos regulatórios e empresariais. 

A Figura 2 abaixo ilustra a estrutura geral do fluxo de personalização e ajuste do modelo, 

destacando o processo desde a criação dos prompts até a aplicação do ajuste fino. 

 

Figura 2. 

Fluxo de Personalização e Ajuste Fino do Modelo de LLM 

 
Fonte: Elaborado pelos autores (2024). 

 

O ajuste fino permitiu que o modelo fosse personalizado para lidar com bases de dados 

específicas no contexto de auditoria, garantindo que ele gerasse respostas mais precisas e 

relevantes. Ao ajustar o modelo para essas necessidades específicas, foi possível criar uma 

ferramenta altamente eficaz e adaptável, que aprimora a eficiência do processo de auditoria e 

oferece suporte estratégico aos auditores. 
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3.3 Testes práticos em ambiente simulado 

 

A fase final do estudo envolveu a aplicação da ferramenta em um ambiente simulado de 

auditoria. Conjuntos de dados reais e fictícios foram usados para testar o desempenho do 

modelo em diferentes cenários, como auditorias de conformidade, análise de grandes volumes 

de dados e detecção de irregularidades financeiras. Os principais critérios de avaliação 

incluíram: i) Precisão: A capacidade do modelo de identificar corretamente anomalias contábeis 

e fornecer recomendações consistentes. ii) Eficiência: A comparação entre o tempo gasto pelo 

modelo de IA e o tempo gasto por auditores humanos para executar as mesmas tarefas. iii) 

Segurança dos Dados: A avaliação da eficácia do processamento offline no que se refere à 

proteção dos dados financeiros utilizados. 

Os resultados dos testes compararam o desempenho do modelo com o dos auditores. O 

modelo demonstrou ser altamente adaptável e flexível, permitindo ajustes para atender a 

necessidades específicas dos auditores, seja em tarefas de auditoria contábil, detecção de 

fraudes ou conformidade regulatória. Essa capacidade de personalização garante que o modelo 

possa ser configurado para diferentes cenários e demandas, tornando-o uma ferramenta eficaz 

em diversas áreas da auditoria. 

 

4 Análise e discussão dos resultados 

 

Os resultados obtidos durante a implementação e aplicação do modelo de auditoria 

assistida por IA foram analisados comparando seu desempenho com o dos auditores humanos. 

A análise considerou a precisão das respostas geradas pelo modelo, sua eficiência em termos 

de tempo de execução, sua capacidade de adaptação às diferentes necessidades dos auditores e 

a segurança no tratamento de dados sensíveis. 

Uma das principais aplicações do modelo foi a identificação de potenciais anomalias 

em dados contábeis específicos. Durante os testes, o modelo se mostrou eficaz ao detectar tanto 

anomalias locais quanto globais, aprimorando o processo de detecção de fraudes e 

inconsistências financeiras. Esse processo é ilustrado na Figura 3. 
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Figura 3.  

Identificador de Potenciais Anomalias nos Dados Contábeis (Parte A) 

Fonte: Elaborado pelos autores (2024). 
 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

https://periodicos.uninove.br/index.php?journal=iptec
https://creativecommons.org/licenses/by-nc-sa/4.0/deed.pt-br


 

 

 
 10 de 18 

Revista Inovação, Projetos e Tecnologias - IPTEC, São Paulo, 12(2) | p. 1-18 | e27075 | jul./dez. 2024 

 

Lerner, A. F., & Flach, L. (2024, jul./dez.). Auditoria assistida por inteligência artificial com ajustes 

personalizados e proteção de dados 

Figura 3.  

Identificador de Potenciais Anomalias Nos Dados Contábeis (Parte B) 

Fonte: Elaborado pelos autores (2024). 

 

Embora não tenha sido possível mensurar o ganho de horas exato, foi constatado que o 

modelo completou as análises de forma significativamente mais rápida do que seria possível 

para um auditor humano ao lidar com grandes volumes de dados. Esse ganho de eficiência é 
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especialmente relevante em auditorias com grandes quantidades de dados, nas quais a 

velocidade de processamento é crítica para a conclusão do trabalho em tempo hábil. 

Um risco importante a ser analisado é o viés algorítmico. LLMs são treinados em 

grandes volumes de dados, que podem conter vieses inerentes. Esses vieses podem se 

manifestar nos resultados da auditoria, levando a conclusões injustas ou discriminatórias. A 

solução para este risco envolve a curadoria cuidadosa dos dados de treinamento para remover 

vieses e o monitoramento contínuo do modelo em busca de saídas enviesadas. Nesse sentido, 

auditorias algorítmicas regulares e avaliações de equidade são essenciais para garantir que o 

modelo opere de forma justa e sem distorções (Metaxa et al., 2021). Além disso, é fundamental 

assegurar a diversidade dos dados de treinamento para mitigar a amplificação de vieses 

preexistentes. 

No mesmo contexto, é importante considerar o risco de resultados inconsistentes, já que 

os LLMs, apesar de eficientes, não são infalíveis e podem gerar conclusões imprecisas ou 

conflitantes. Para mitigar esse risco, é essencial que os auditores humanos validem os resultados 

gerados pelo modelo, atuando como um controle de qualidade. Testes contínuos também devem 

ser realizados para garantir que o modelo permaneça confiável ao longo do tempo. Além disso, 

protocolos claros devem ser estabelecidos para corrigir e lidar com erros, minimizando o risco 

de relatórios incorretos em auditorias, assegurando a precisão e integridade das conclusões 

finais. 

Outra funcionalidade relevante foi o cálculo de indicadores financeiros, onde o modelo 

foi instruído a interpretar dados contábeis e gerar cálculos precisos, como margens de lucro 

bruto, operacional e líquido. Essa capacidade é detalhada na Figura 4. 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

https://periodicos.uninove.br/index.php?journal=iptec
https://creativecommons.org/licenses/by-nc-sa/4.0/deed.pt-br


 

 

 
 12 de 18 

Revista Inovação, Projetos e Tecnologias - IPTEC, São Paulo, 12(2) | p. 1-18 | e27075 | jul./dez. 2024 

 

Lerner, A. F., & Flach, L. (2024, jul./dez.). Auditoria assistida por inteligência artificial com ajustes 

personalizados e proteção de dados 

Figura 4.  

Cálculo de Indicadores 

Fonte: Elaborado pelos autores (2024). 
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Além disso, o modelo permitiu a criação de planos de trabalho detalhados, alinhados 

aos objetivos da auditoria e ajustados para diferentes contextos regulatórios e empresariais. Essa 

etapa foi essencial para a adaptação do modelo às necessidades específicas de cada auditoria, 

como mostrado na Figura 5. 

 

Figura 5.  

Criação de Plano De Trabalho Detalhado 

Fonte: Elaborado pelos autores (2024). 

 

Em termos de segurança, a decisão de executar a solução em um ambiente offline foi 

estratégica para garantir que os dados confidenciais das auditorias não fossem expostos a redes 

públicas. Isso foi essencial para cumprir os requisitos da Lei Geral de Proteção de Dados 

(LGPD) no Brasil, que impõe severas restrições ao tratamento de dados pessoais e financeiros. 

Além disso, destacamos que, embora essa abordagem offline ofereça maior segurança, ela 

também limita o acesso a atualizações contínuas do modelo, exigindo estratégias de atualização 

manual para manter o modelo relevante. 

Apesar dos resultados promissores, o estudo identificou algumas limitações que 

precisam ser abordadas em futuras implementações. Uma das principais limitações foi a 

dependência da versão do modelo LLM instalada no momento da implementação, o que pode 

influenciar a performance dependendo das atualizações ou melhorias disponíveis 

posteriormente. Esse fator ressalta a importância de manter o modelo atualizado para aproveitar 

os avanços mais recentes em aprendizado de máquina e processamento de linguagem natural. 

A ideia central é que os auditores utilizem os prompts aqui apresentados como base e 

fonte de inspiração para aprimorar ou desenvolver seus próprios prompts, adaptando-os para 

melhor atender às suas demandas específicas e contextos individuais. Essa flexibilidade é 
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essencial para personalizar o modelo de acordo com as necessidades particulares de cada 

auditoria. 

Outra limitação identificada foi a necessidade de refinar ainda mais os prompts em 

contextos muito específicos ou altamente regulados, como auditorias governamentais. Embora 

o modelo tenha demonstrado flexibilidade em vários cenários, tarefas que exigem um alto grau 

de personalização podem demandar mais iterações e ajustes para alcançar o nível de precisão 

necessário. 

Os resultados deste estudo indicam que o uso de modelos de IA assistidos por LLMs, 

adaptados por meio de prompts personalizados e ajuste fino, pode transformar 

significativamente o campo da auditoria. A capacidade do modelo de automatizar tarefas 

críticas e se adaptar a diferentes contextos sugere um caminho promissor para a adoção de 

tecnologias de IA em auditorias com grandes volumes de dados. Além disso, a eficiência e a 

precisão que o modelo oferece podem liberar os auditores para focarem em áreas mais 

estratégicas e subjetivas do processo, como a interpretação de resultados e a tomada de decisões 

críticas. 

Em última análise, a integração dessas tecnologias na auditoria representa uma evolução 

importante para o setor, com potencial para melhorar a eficácia, reduzir o tempo de análise e 

aumentar a segurança e a conformidade com as regulamentações vigentes. De acordo com Dong 

et al. (2024), a incorporação de LLMs em praticamente todos os campos de contabilidade e 

finanças tem o potencial de aumentar significativamente a eficiência e a eficácia, permitindo 

que os profissionais assistidos por LLMs trabalhem de forma mais produtiva do que aqueles 

que não utilizam essa assistência. 

 

5 Conclusões 

 

Avaliamos aspectos fundamentais para a implementação do projeto em uma empresa de 

auditoria, ressaltando a importância de examinar detalhadamente os pontos técnicos, 

operacionais e econômicos. Essa análise criteriosa é indispensável para garantir que a 

implantação ocorra de maneira eficiente, permitindo que a empresa não apenas alcance 

melhorias significativas em seus processos, mas também enfrente de forma proativa os desafios 

identificados, assegurando assim o sucesso do projeto em um ambiente de auditoria cada vez 

mais tecnológico. 

A viabilidade técnica destaca a necessidade de instalação das ferramentas e do modelo 

LLM, além da integração e interoperabilidade das novas tecnologias. A implementação requer 
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a instalação de software especializado e a aquisição de hardware de alto desempenho, visto que 

o processamento do modelo demanda uma capacidade computacional elevada. Além disso, a 

interface do usuário é simples e prática, o que elimina a necessidade de um entendimento 

avançado de programação para operá-lo, facilitando a adesão por parte dos auditores. 

A viabilidade econômica sugere que a implementação em uma empresa de auditoria 

independente é relativamente acessível, especialmente devido ao uso de ferramentas open 

source. Isso reduz custos relacionados a licenciamento de software, sendo que a maior parte do 

investimento está associada à aquisição de computadores de alta performance, capazes de 

suportar a execução do modelo LLM. 

Na avaliação operacional, foram identificados alguns obstáculos, como a resistência à 

mudança por parte da equipe e deficiências em habilidades técnicas. Para enfrentar esses 

desafios, foram propostas estratégias de transição, incluindo treinamento especializado e 

capacitação da equipe, de modo a garantir uma adoção mais suave dos novos métodos de 

auditoria. Já a análise de viabilidade legal e regulatória assegura que todas as leis e 

regulamentações aplicáveis, especialmente no que tange à segurança da informação e proteção 

de dados, estão sendo cumpridas, em conformidade com legislações como a LGPD. 

Os principais riscos do projeto são escassez de recursos financeiros, falta de expertise 

técnica da equipe e lentidão na execução do modelo LLM. Entretanto, para mitigar esses riscos, 

podem ser adotadas estratégias robustas, como planejamento orçamentário detalhado, 

contratação de especialistas qualificados e aquisição de hardware de alto desempenho, 

garantindo uma execução mais eficiente e segura. 

Conclui-se, portanto, que os riscos associados ao projeto são baixos e que as estratégias 

de mitigação e medidas preventivas, se adequadamente planejadas e implementadas, 

potencializam a implantação do projeto. A viabilidade técnica, econômica, operacional e 

legal/regulatória é favorável, indicando que a implementação do modelo LLM na auditoria pode 

proporcionar melhorias significativas na eficiência e precisão dos processos, além de garantir a 

proteção dos dados sensíveis envolvidos. A flexibilidade dos LLMs permitirá que os auditores 

personalizem a aplicação desses modelos, tornando o processo de auditoria mais adaptável às 

necessidades organizacionais. Ademais, a execução deste projeto demonstrou que a instalação 

e operação dos modelos são tarefas relativamente simples, podendo ser replicadas por firmas 

de auditoria sem a necessidade de treinamento técnico avançado. 
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